










Данные после чтения будут разделены на блоки с 

помощью метода кластеризации canopy, затем блоки 

преобразуются в пары записей, для каждой такой 

пары будет вычислен их вектор сравнения на основе 

трех переданных функций мер, по этому вектору 

метод взвешенной суммы определит, являются ли 

записи в паре совпадающими или нет, после чего 

будут возвращены только те пары, записи в которых 
были определены как совпадающие. 

5 Заключение и дальнейшая работа 

Мы описали меры сходства строковых значений, 

детерминированные методы сравнения пар записей и 

разработали подход к их реализации в среде 

распределенных вычислений Hadoop/MapReduce с 

использованием высокоуровневого языка 
программирования Jaql. Также описаны и 

реализованы методы по разделению пар записей на 

блоки для значительного снижения числа попарных 

сравнений и увеличения производительности. 

Набор реализованных функций мер сходства 

строковых значений достаточно обширен, однако 

реализация позволяет определять собственные меры 

сходства, в том числе и для значений, не 

являющимися строковыми, в виде непосредственно 

функций на Jaql или же в виде Java UDF. 

В дальнейшем планируется реализовать под-
держку ограничений [10] и метод корреляционной 

кластеризации [8] для задачи выявления и удаления 

дубликатов, а также рассмотреть возможность 

реализации иных методов сравнения пар записей в 

среде Hadoop, таких, как вероятностные методы [9] и 

методы, основанные на машинном обучении [1, 3]. 
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